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Sazetak

Prijevara i white collar crime dosegli su razmjere epidemije. U studiji za 2018. godinu,
koju je objavio Association of Certificated Fraud Examiners, ukupni gubici slu¢ajeva unutar
studije prekoracili su 7,1 milijardi USD. Prijevara nije samo problem za velika trgovacka
drustva. Prijevara u malim ili srednjim trgovackim drusStvima ima znacajan utjecaj, pri
¢emu ta drustva ne raspolaZzu resursima za apsorpciju gubitaka. Otkrivanje prijevare
ili white collar crimea tezak je zadatak. Cini se da standardne procedure nisu dovoljne,
stoga je potrebna upotreba analitickih alata za otkrivanje prijevare. Podrucje istraZivanja
prijevarnih financijskih izvjeStaja jedva je istrazeno. Otkrivanje trgovackih drustava,
ukljuéenih u prijevarno financijsko izvjeStavanje, problemati¢no je budu¢i da je uzorak
ograni¢en samo na potvrdene prijevare. Statisticke metode temeljene na analitickim
pokazateljima mogu biti primijenjene u otkrivanju mogudih racunovodstvenih i izvjestajnih
prijevara. U ovome radu istrazuju se analiti¢ki (financijski) pokazatelji koji su ucinkoviti
u prepoznavanju mogucih manipuliranih financijskih izvjestaja. Analiticki (financijski)
pokazatelji primijenjeni su na financijske izvjeStaje trgovackih drustava u Hrvatskoj, koja
su pod istragom nadlezZnih tijela. Za potrebe ove studije moguce manipulirani financijski
izvjestaji usporedeni su s nemanipuliranim financijskim izvjestajima trgovackih drustava
unutar iste djelatnosti i vremenskog razdoblja. Fokus je na 18 analitickih pokazatelja te je
primijenjen neparametrijski test u prepoznavanju pokazatelja koji se mogu upotrijebiti za
otkrivanje manipuliranih financijskih izvjestaja. Podaci rabljeni u studiji dobiveni su iz javno
dostupnih izvora. Iz pravnih razloga zasticen je identitet trgovackih drustava. Rezultati
provedenog neparametrijskog testa ukazali su na razlike u financijskim pokazateljima
moguée manipuliranih financijskih izvjeStaja i nemanipuliranih financijskih izvjestaja.
Metoda primijenjena u ovoj studiji izdvojila je analiticke pokazatelje koji mogu biti korisni
u otkrivanju rizi¢nih podrucja.

Kljuéne rijeci: kriminal bijelog ovratnika, prijevara, forenzi¢na revizija, manipulirani
financijski izvjestaji, analiticki pokazatelji.
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1. UvoD

Tvrtka Enron u znanstvenoj i stru¢noj literaturi sinonim je za korporativni skandal (za
detalje vidi npr. Belak, 2017:38). Ovaj sinonim ne predstavlja, s racunovodstveno-
-financijskog aspekta, samo perfidnu igru s financijskim brojevima, ve¢ i eroziju
povjerenja, integriteta i posStenja sadrZanog u terminu white collar crime (kriminal
bijelog ovratnika). Edwin Sutherland izraz je white collar crime prvi put upotrijebio 1940.
godine u svojem obradanju Americkom socioloskom udruzenju naglasavajuci kako su
ekonomisti dobro upoznati s poslovnim metodama; medutim nedostaje im razumijevanje
poslovanja s gledista kriminala. Sutherland u radu White-Collar Criminality ukazuje na
potrebu integracije znanja tih dvaju podrucja (Sutherland, 1940). Izazov u definiranju
pojma white collar crime razvidan je preobrazbi inicijalnog pristupa iz 1940. godine te
njegova razumijevanja u suvremenom kontekstu. Sutherlandov prvobitan fokus bio je
usmjeren na osobine pojedinaca (osoba visokog drustvenog statusa i ugleda) i kontekst
pojavljivanja prekrsaja (unutar zanimanja). Sutherlandova definicija iskljucila je prekrsaje
koji se dogadaju izvan podrucja zanimanja (kao primjerice porezna evazija ili prijevare
kreditnim karticama), ali i prekrsitelje zaposlene na niZe rangiranim poslovima (Simpson,
2013). Ovi nedostaci u Sutherlandovu inicijalnom kontekstu promatranja white collar
crimea doveli su do pojave Sireg pristupa i gledista. Tako primjerice Reiss i Biderman
(1980, prema Simpson, 2013) odreduju pojam white collar crime kao povredu zakona pri
¢emu je kaznjavanje prekrsitelja povezano s njegovim polozajem znacajne modi, utjecaja
i povjerenja u legitimnost ekonomskih ili politickih institucija u cilju ostvarenja ilegalnih
dobitaka, ili pocinjenih kaznenih djela za postizanje osobne ili organizacijske koristi.

Znanstvena zajednica naglasava potrebu razlikovanja tipova kaznenih djela izvedenih iz
pojma white collar crime. Clinard i Quinney (1973, prema Hirschi i Gottfredson, 1987)
preporucuju tipoloski pristup white collar crimeu te potrebu razlikovanja occupational
crime od corporate crime. Prema ovim autorima, occupational crime pocinjen je od
pojedinaca u cilju ostvarenja vlastitih interesa koristeéi poziciju unutar organizacije gdje
je zaposlen. Corporate crime oznacava povredu zakona provedenu od zaposlenika u
svrhu ostvarenja ciljeva tvrtke kao pravne osobe (Hirschi i Gottfredson, 1987). Sukladno
s navedenim razmatranjima, white collar crime predstavlja Siri pojam, koji u sebi integrira
i pojam occupational crime i corporate crime. U literaturi se uz navedene pojmove moze
susresti i pojam control fraud. Tako Black (2005) navodi da control fraud u isto vrijeme
predstavlja i oruzje i Zrtvu prijevarnih aktivnosti koje se javljaju u tvrtkama kojima prijeti
pad ili financijski slom. Radi se o situaciji gdje menadZment drustva koristi organizaciju kao
oruZje za ostvarenje vlastitih interesa.

Mjere otkrivanja i sprjeCavanja white collar crimea rabe se u okviru forenzi¢ne revizije.
U literaturi forensic accounting na hrvatski jezik prevodi se kao forenzi¢na revizija ili
forenzi¢no racunovodstvo. Tusek i Klikovac (2013) navode kako je prikladnije koristiti
termin forenzi¢na revizija od forenzi¢nog racunovodstva. Forenzicna revizija predstavlja
opseZnu istragu prijevare koju provode strucne i nezavisne osobe s ciljem pobijanja ili
dokazivanja sumnji o nastanku prijevare, pri ¢emu se prikupljeni dokazi rabe u sudskim
procesima i prema potrebi prezentiraju na sudu. Ovi autori navode sljedece znacajke
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forenzi¢ne revizije: provodi se retroaktivno od vanjskih stru¢njaka na temelju sumnji
o pocinjenju prijevare, trgovacko drustvo Zrtva prijevare i forenzi€ni revizor sklapaju
ugovor o angazmanu Ciji je cilj otkrivanje prijevare ili otklanjanje sumniji, forenzi¢ni revizor
razmatra prihvatljivost prikupljenih dokaza na sudu, ishod njegova rada jest pokretanje
sudskog postupka odnosno podizanje tuzbe, forenzi¢ni revizor moZe svjedociti na sudu u
svojstvu svjedoka te izvjeSc¢e forenzi¢nog revizora ne sadrzi misljenje, ve¢ se samo navode

¢injenice (TusSek i Klikovac, 2013:104).

Koliko su prijevare poprimile razmjere globalne epidemije potvrduje i studija koju je 2018.
godine provela Association of Certificated Fraud Examiners. Studija je obuhvatila 2690
slu¢ajeva occupational fraud u razdoblju od sijecnja 2016. do listopada 2017. godine u
125 zemalja. Ukupan gubitak u slu¢ajevima koji su istrazeni u okviru ove studije prelazi
7,1 milijardi USD, Sto predstavlja iznos viSi od proracduna pojedinih zemalja. Osnovne
kategorije unutar occupational frauda jesu: zloupotreba imovine, korupcija i prijevarno
izvjeStavanje. Zloupotreba imovine obuhvaca 89 % slucajeva te prosjecni gubitak iznosi
114.000 USD. Korupcija je sljedeéa najcesc¢a kategorija prijevare koja obuhvaca 38 %
slucajeva iz ove studije, s prosje¢nim gubitkom od 250.000 USD za oSte¢eno trgovacko
drustvo. Prijevarno izvjeStavanje odnosi se na svega 10 % slu¢ajeva, medutim gubitak za
drustvo u kojem je pocinjena prijevara u prosjeku iznosi 800.000 USD (ACFE, 2018).

1.1. Prijevara s aspekta forenzicne revizije

Prijevara, u kontekstu revizije, sukladno s Medunarodnim revizijskim standardom 240
Revizorove odgovornosti u vezi s prijevarama u reviziji financijskih izvjestaja (NN 71/09.),
uzrokuje znacajna pogresna prikazivanja u financijskim izvjeStajima. Ovaj revizijski
standard istice kako je nuzno razlikovati dva tipa namjernih pogresnih prikazivanja:
pogresna prikazivanja koja su rezultat prijevarnog financijskog izvjeStavanja i pogresna
prikazivanja zbog zloupotrebe imovine. Odgovornost za detekciju i prevenciju prijevara
jest na onima koji su zaduZeni za upravljanje i menadzment. Naglasak je ovdje stavljen
na prevenciju te se o¢ekuje da menadZment subjekta, uz nadzor onih koji su zaduzeni za
upravljanje, primjenjuje takve mehanizme kontrole koji ¢e smanjiti prilike za nastajanje i
sakrivanje prijevara.

Ovaj revizijski standard ukazuje na potrebu razlikovanja pojma prijevare od pogreske.
Razlikovni ¢imbenik prijevare od pogreske jest utvrdivanje prirode aktivnosti koja
rezultira pogreSnim prikazivanjima u financijskim izvjestajima. Potrebno je utvrditi radi
li se o namjernoj ili nenamjernoj pogresci. Nenamjerna pogreska nastaje kao posljedica
nedostataka internih kontrola te se lako otkriva. Kod prijevare, prikriva se namjerno
prikazivanje pogresnih financijskih izvjesStaja. Prijevarno financijsko izvjeStavanje moze se
usporediti sa skrivenim minskim poljem u poslovnim knjigama koje ima razorni utjecaj na
povjerenje investitora, kreditora i javnosti (Du Toit, 2008).

Okruzenje prikladno za nastanak prijevare omogucuje organizacijska kultura unutar
poslovnog subjekta. Navedeno ne znaci da drustva koja su uklju¢ena u aktivnosti prijevare
imaju negativne stavove unutar organizacijske kulture. Praksa je pokazala da se povoljno
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okruZenje javlja u drustvima gdje su pojedinci uvjereni da sve §to poduzimaju ¢ine najbolje
za drustvo i vlastite interese. Ponasanje menadimenta glavni je uzrok prijevara unutar
drustava, te menadZeri primarno utjeCu na donosenje neeti¢kih odluka (Du Toit, 2008).
Studija koju je Sirom svijeta proveo KPMG pokazala je da menadZment drustva sudjeluje u
68 % zabiljezenih slucajeva prijevare (KPMG, 2016).

Procjena rizika prijevare provodi se unutar tri osnovne kategorije: poticaji i pritisak,
mogucnosti i sklonost prijevari. Navedene kategorije Cine trokut prijevare, prikazan u
nastavku.

POTICAIJI I PRITISAK

MOGUCNOSTI SKLONOST PRIJEVARI

Slika 1. Trokut prijevare
lzvor: Belak, 2011

Belak (2011) navodi primjere poticaja i pritisaka poput nastojanja da se prikaze
profitabilnost, vlastiti interesi menadzZera (bonusi, nagrade), oCuvanje tvrtke u uvjetima
krize ili pritisak da se smanje prihodi u cilju iskazivanja manje osnovice poreza na dobit.
Mogucénosti za prijevaru vece su u drustvima koja imaju neucinkovite kontrole interne
revizije, sloZzene racunovodstvene transakcije, kada poduzeée raspolaze imovinom
prikladnom za kradu ili kada su racunovodstveni odnosno porezni propisi nejasni. Sklonost
prijevari svojstvena je pojedincima, ali i drustvima. Neke od psiholoskih karakteristika
menadZmenta sklonog prijevari jesu: sprjecavanje uvodenja odjela interne revizije,
netransparentnost u objavi rezultata poslovanja, ulazak u poslovne angaimane za koje
ne postoje resursi ili su ograniceni — te isplaéivanje bonusa ili nagrada u uvjetima kada su
ostvareni losi poslovni rezultati.

U vedini korporativnih skandala, prijevarne financijske i racunovodstvene aktivnosti
zapocCele su nakon nagle ekspanzije drustva preuzimanjem drugih drusStava te
porastom financijske i politicke moéi. Mnoge manipulativhe sheme propale su
uslijed nemogucnosti podmirivanja dugova i ostvarenih gubitaka. Racunovodstvene
manipulativne tehnike koje se rabe za laZiranje financijskih izvjeStaja nazivaju se
kreativno racunovodstvo, a u forenzi¢noj literaturi opisuju se i kao: upravljanje
zaradom, agresivno racunovodstvo, izgladivanje dobiti i prihoda te manipulacije
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i laziranja financijskih izvjeStaja mreZzom prijevara. Cilj igre financijskim brojevima s
pomocu manipulativnih tehnika jest skrivanje gubitaka, lazno povecanje dobiti, lazno
smanjenje dobiti, lazno poveéanje prihoda bez promjena u dobiti (povratna trgovina)
te skrivanje dugova laZiranjem bilance (Belak, 2017).

1.2. Metode detekcije manipulacije financijskim izvjestajima

Cilj i svrha metoda detekcije jest suzavanje polja trazenja podrucja manipulacije. Razvoj
informacijske tehnologije i digitalizacije podataka omogucuje razvoj i nadogradnju
analitickih alata. Svaka metoda detekcije ima svoja jedinstvena obiljeZja primjerena
predmetu i cilju istraZivanja. Metode detekcije obuhvacaju tehnike kao Sto su Benfordov
zakon, Beneishov model, Data Mining, analiticke procedure te Red Flags (Ozcan, 2019).

Benfordov zakon predstavlja primjenu statistickih metoda u forenzi¢noj analizi za
otkrivanje anomalija u skupovima podataka. Benfordov zakon odreduje ocekivanu
vjerojatnost pojavljivanja znamenaka u promatranom skupu podataka. Ovaj zakon dobio
je ime po Franku Benfordu koji je uocio da su prve stranice logaritamskih tablica istrosenije
od kasnijih stranica. Postavio je hipotezu da je pretraZzivanje logaritama brojeva s nizim
prvim znamenkama (kao 1, 2 ili 3) vise koristeno od brojeva s visim prvim znamenkama
(kao 7, 8 ili 9) (Nigrini i Miller, 2009). Na temelju navedenog izveo je ocekivanu frekvenciju
znamenaka koja je kasnije definirana kao Benfordov zakon:

P(Dy = dy) = logio (1 +5)dy € {1,2,..9) &)

D1 predstavlja prvu znamenku, P ukazuje na vjerojatnost pojavljivanja promatranih
dogadaja i log predstavlja logaritam s bazom 10. Sukladno s navedenim zakonom,
vjerojatnost pojavljivanja brojeva ¢ija je prva znamenka 1 jest 30,103 %, brojeva s prvom
znamenkom 2 iznosi 17,609 %, vjerojatnost pojavljivanja brojeva cija je prva znamenka 3
iznosi 12,494 % i tako monotono opadajudi sve do broja 9 gdje vjerojatnost pojavljivanja
brojeva s prvom znamenkom 9 iznosi 4,576 % (Nigrini, 2011). Prilikom primjene Benfordova
zakona u digitalnoj analizi podataka postoje odredena ograni¢enja vezana za veli¢inu
uzorka i karakteristike uzorka. Uzorak koji je predmet analize treba sadrZavati najmanje
1000 podataka, a isto se tako Benfordov zakon ne moze primijeniti na podatke koji su
povezani s identifikacijskim brojevima poput brojeva bankovnih kartica, brojeva osiguranja
ili na brojeve telefona. Primjena Benfordova zakona u digitalnoj analizi primjenjuje se s
ciljem otkrivanja manipulacije ili laZiranja podataka.

Profesor Messod Daniel Beneish s Indiana University konstruirao je model koji predstavlja
jedan od istaknutih alata forenzicne revizije, a poznat je pod nazivom Beneishov model.
Varijable koje je koristio u ovome modelu izvedene su iz financijskih izvjestaja kompanija
kod kojih su se pojavile manipulacije u financijskim izvjestajima te iz izvjestaja koji nisu bili
manipulirani. Sukladno s Beneishovim modelom varijable koje imaju znacajan potencijal
za otkrivanje manipulacija u financijskim izvjestajima jesu: indeks odnosa potrazZivanja
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od kupaca i prihoda od prodaje, indeks kvalitete aktive, indeks odnosa stavki na temelju
nastanka dogadaja prema ukupnoj aktivi, indeks poluge, indeks porasta prihoda, indeks
amortizacije, indeks administrativnih rashoda prema prihodima te indeks odnosa bruto
dobitii prihoda od prodaje. Rast vrijednosti navedenih varijabli prema Beneishovu modelu
predstavlja indikator manipulacije financijskim informacijama (Ozcan, 2019).

Data mining ili rudarenje podataka omogucava dubinsko ispitivanje nepravilnosti svih
podataka, a ne samo uzorka kojeg Zelimo analizirati. Belak (2011) navodi kako tehnikama
rudarenja mogu biti otkrivene sljedece nepravilnosti ili laZiranje podatka: dvostruko
knjizenje podataka, isti brojevi racuna razli¢itih iznosa, razli¢iti kupci/dobavljaci — iste
adrese, razli¢iti kupci/dobavljaci — isti porezni broj, identificiranje zaposlenika koji su
istodobno dobavljaci, identificiranje racuna koji nedostaju u redoslijedu, identificiranje
racuna sa zaokruzenim velikim svotama, identificiranje neobic¢no velikih rac¢una u odnosu
na veli¢inu tvrtke, identificiranje svih dobavljaca koji su istodobno kupci te identificiranje
transakcija s offshore kompanijama (Belak, 2011:189).

Analiticke procedure predstavljaju tehnike za analizu odnosa izmedu pojedinih stavki
financijskih izvjeStaja te odnosa izmedu financijskih i nefinancijskih informacija. U okviru
analitickih procedura provodi se horizontalna analiza, vertikalna analiza te analiza
skupine financijskih pokazatelja. Horizontalna analiza temelji se na komparativnim
financijskim izvjeStajima gdje se nastoji uociti tendencija i dinamika unutar pozicija
temeljnih financijskih izvjeStaja. Vertikalna analiza temelji se na strukturnim
financijskim izvjestajima u kontekstu rasclanjivanja. Postupak rasclanjivanja omogucava
razumijevanje strukture izvjestaja. Cjelovit pristup analizi financijskih izvjestaja, uz
horizontalnu i vertikalnu analizu, ostvaruje se pomocu skupine financijskih pokazatelja.
Osnovne su skupine financijskih pokazatelja koje se analiziraju: pokazatelji likvidnosti,
pokazatelji zaduZenosti, pokazatelji aktivnosti, pokazatelji ekonomi¢nosti, pokazatelji
profitabilnosti te pokazatelji investiranja (Zager, Mami¢ Sacer, Sever i Zager, 2008).

Red flags ili upozoravajuci znakovi predstavljaju indikatore prijevare. U modernom
poslovnom okruzenju dizajn internih kontrola i istraziteljske tehnike utemeljene su na
upozoravaju¢im znakovima. Belak (2011) navodi sljede¢e upozoravajuce znakove: veliki
nedostaci gotovine nakon naizgled dobrog poslovanja (iznenadni financijski slom),
veliki neocekivani gubici, sprjecavanje rada internih revizora, neobjasnjivi manjkovi na
zalihama, racunovodstveni modeli koji ne omoguéavaju kontrolu troskova zaliha i koli¢inu
provedenih zaliha, kopije umjesto originalnih racuna, nepotpuna dokumentacija, neobi¢no
veliki broj racuna u odnosu na veli¢inu i djelatnost poduzeéa, manjkovi ili viskovi gotovine,
neobicni otpisi potrazivanja, neuskladenost priljeva novca s prihodima i potrazivanjima,
neuskladenost odljeva novca s obvezama, neuobicajeno veliki racuni za nedefinirane
usluge, fiktivni ra¢uni s povezanim poduzecima i neuobicajeno visoki troskovi proizvodnje
i usluga (Belak, 2011:183).
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2. MATERUJAL | METODE

Cilj je ovoga rada izdvojiti analiticke pokazatelje koji mogu pruZiti financijske informacije za
razlikovanje moguée manipuliranih financijskih izvjeStaja od nemanipuliranih financijskih
izvjeStaja. Za analizu rabit ¢e se sljedede skupine financijskih pokazatelja:

1. pokazatelji likvidnosti — pokazuju sposobnost poduzeca da podmiri svoje dospjele

obveze;

2. pokazatelji zaduZenosti — analiziraju koliko se poduzece financira iz tudih izvora
sredstava;

3. pokazatelji aktivnosti — pokazuju koliko ucinkovito poduzeée upotrebljava svoje
resurse;

4. pokazatelji ekonomiénosti — prikazuju odnos prihoda i rashoda odnosno pruZaju
informaciju koliko se prihoda ostvari po jedinici proizvoda; te

5. pokazatelji profitabilnosti — analiziraju povrat uloZenog kapitala Sto se smatra
najvisom upravljackom djelotvorno$éu (Zager i sur., 2008:243).

Metodologija ove studije prilagodena je ciljevima i predmetu analize. IstraZivanje ce se
provesti na temelju sekundarnih podataka odnosno financijskih izvjestaja drustava.
Promatrano razdoblje obuhvaca razdoblje od 2008. do 2012. godine. U ovome istraZivanju
drustva za koje postoji sumnja u mogucu manipulaciju financijskim izvjeStajima,
predstavljaju rizicnu skupinu. Trgovacka drustva za Cije financijske izvjeStaje ne postoji
sumnja u mogucu manipulaciju, predstavljaju kontrolnu skupinu. Financijski izvjestaji
trgovackih drustava unutar kontrolne skupine u promatranom razdoblju imaju pozitivho
misljenje revizora S$to pruza uvjerenje da nisu manipulirani. Svaka skupina, kontrolna i
rizicna, obuhvada po tri trgovacka drustva, a identitet analiziranih trgovackih drustava
zasti¢en je iz pravnih razloga.

Analizom je obuhvaceno 18 analiti¢kih (financijskih) pokazatelja koji su podijeljeni u pet
skupina pokazatelja. Financijski pokazatelji izraCunati su na temelju nekonsolidirane
bilance te rac¢una dobiti i gubitka — preuzetih s mreznih stranica Financijske agencije. U
ovome istrazivanju usporedit ¢emo financijske izvjestaje trgovackih drustava iz rizicne s
onima iz kontrolne skupine. Trgovacka drustva odabrana su prema sljedeéim kriterijima:
pripadnost istoj industriji, veli¢ina drustava, struktura vlasnistva (trgovacka drustva u
vlasnistvu domacih fizi¢kih osnivaca) te regija poslovanja (zemljopisni poloZaj). Odabirom
drustava na temelju ovih kriterija Zeljeli smo u istraZivanje ukljuciti drustva sa sto sli¢nijim
uvjetima poslovanja. Analiti¢ki (financijski) pokazatelji koji su rabljeni u ovoj analizi
navedeni su u tablici 1.
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Tablica 1. Pokazatelji koristeni u analizi

Skupina . Red. broj Pokazatelj Opis Izravz a
pokazatelja racun
1. KTL Koeficijent tekuée likvidnosti KI/KO
Pokazatelji 2. KUL Koeficijent ubrzane likvidnosti (KI-Z)/KO
likvidnosti 3. KTL Koeficijent trenutacne likvidnosti N/KO
4. KFS Koeficijent financijske stabilnosti DI/(K+DO)
5. Kz Koeficijent zaduZenosti uo/ul
Pokafateln . 6. KVF Koeficijent vlastitog financiranja G/UI
zaduZenosti
7. ODiK Odnos duga i kapitala UD/K
8. KOUI Koeficijent obrta ukupne imovine UP/UI
9. KOKI Koeficijent obrta kratkotrajne imovine UP/KI
Pok'azatelvp 10. KOFI Koeficijent obrta fiksne imovine UP/DI
aktivnosti
11. KOz Koeficijent obrta zaliha PP/Z
12. KOP Koeficijent obrta potraZivanja PP/P
13. EUP Ekonomic¢nost ukupnog poslovanja UP/UR
Pokazat(?ln . 14. EPA Ekonomicnost poslovnih aktivnosti PP/RP
ekonomicnosti
15. EF Ekonomicnost financiranja FP/FR
16. NMP Neto marza profita ND/UP
Pokazatelji . .
profitabilnosti 17. SPI Stopa povrata imovine ND/UI
18. SPG Stopa povrata glavnice ND/G

lzvor: Autor

U nastavku navedene su oznake kategorija financijskih izvjestaja na temelju kojih su
izraCunati analiticki (financijski) pokazatelji.
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Tablica 2. Oznake kategorija financijskih izvjestaja

Skracenica Opis
Kl Kratkotrajna imovina
KO Kratkoro¢ne obveze
Zalihe

N Novac
DI Dugotrajna imovina
K Kapital
DO Dugorocne obveze
uo Ukupne obveze
Ul Ukupna imovina
G Glavnica
ub Ukupni dug
upP Ukupan prihod
PP Prihod od prodaje
P PotraZivanja
UR Ukupni rashodi
RP Rashod od poslovne aktivnosti
FP Financijski prihod
FR Financijski rashod
ND Neto dobit

lzvor: Autor

3. REZULTATI | RASPRAVA

Za provedbu istraZivanja rabljene su statisticke procedure. Statisticke procedure ovise
0 pretpostavci normalnosti distribucije podataka i veli¢ini uzorka. Prema centralnom
granicnom teoremu, vecina tih procedura, kada se primijeni na velike uzorke, ostaje
priblizno valjana ¢ak i u situaciji kada populacija nije normalno distribuirana. Moguce je da
se u praksi ne odrzi pretpostavka o normalnosti distribucije podataka, a u takvim uvjetima
primjenjuju se neparametrijski testovi (Newbold, Carlson i Throne, 2010: 586). Prije
statisticke provjere pretpostavke o normalnosti distribucije podataka u tablici 3 prikazana
su deskriptivna statisticka obiljeZja odabranih analiti¢kih (financijskih) pokazatelja.
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Na temelju prikazanih deskriptivnih obiljeZzja mogudée je uociti odstupanja u promatranim
analitickim (financijskim) pokazateljima izmedu kontrolne i rizine skupine. Znacajnija
odstupanja u vrijednosti aritmeticke sredine i standardne devijacije pojavljuju se kod
koeficijenta financijske stabilnosti, odnosa duga i kapitala, koeficijenta obrta kratkotrajne
imovine, koeficijenta obrta zaliha, koeficijenta obrta potraZivanja, neto marze profita i
stope povrata imovine. Za te financijske pokazatelje postoji i Siri raspon vrijednosti,
odnosno minimalna i maksimalna vrijednost pokazatelja.

Tablica 4. Signifikantne vrijednosti testa normalne distribucije po pokazateljima

Kontrolna skupina p-vrijednost Rizi€na skupina p-vrijednost
Pokazatelj
Kolmogorov-Smirnov Shapiro-Wilk Kolmogorov-Smirnov Shapiro-Wilk
KTL 0,200 0,457 0,028 0,053
KUL 0,200 0,277 0,013 0,008
KTL 0,010 0,007 0,000 0,000
KFS 0,000 0,001 0,000 0,000
Kz 0,035 0,069 0,062 0,017
KVF 0,074 0,113 0,000 0,000
ODiK 0,000 0,000 0,008 0,001
KOUI 0,092 0,021 0,022 0,000
KOKI 0,056 0,022 0,200 0,202
KOFI 0,134 0,087 0,038 0,002
KOz 0,000 0,004 0,000 0,000
KOP 0,200 0,168 0,016 0,002
EUP 0,014 0,041 0,000 0,000
EPA 0,013 0,038 0,009 0,000
EF 0,014 0,007 0,000 0,000
NMP 0,091 0,052 0,000 0,000
SPI 0,200 0,051 0,000 0,000
SPG 0,200 0,226 0,001 0,002
lzvor: Autor

Za testiranje normalnosti distribucije rabljeni su Kolmogorov-Smirnovljev test i Shapiro-
Wilkov test. Buduci da za vecinu pokazatelja u kontrolnoj i riziénoj skupini nije dokazana
normalnost distribucije te je u analizi koristen relativno mali uzorak, za potrebe daljnjeg
istrazivanja, primijenjen je neparametrijski Wilcoxonov test za upareni uzorak. Razlike
izmedu rizicne i kontrolne skupine utvrdene su na temelju centralne lokacije (medijana).
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Za potrebe ovoga rada postavljene su sljedeée hipoteze:

H,: Analiticki (financijski) pokazatelji dobiveni na temelju moguce manipuliranih financijskih
izvjestaja znacajno ne odstupaju od nemanipuliranih financijskih izvjestaja te alternativnih
hipoteza.

H,: Analiticki (financijski) pokazatelji dobiveni na temelju moguce manipuliranih financijskih
izvjeStaja znacajno odstupaju od nemanipuliranih financijskih izvjestaja.

Neparametrijski test proveden je za sve pokazatelje, a rezultati testa prikazani su u tablici 5.

Tablica 5. Wilcoxonov test analize uzorka na razini znacajnosti od 5 %

Medijan u razdoblju od
2008. do 2012. godine

Skuplna' Pokazatelj Kontr?lna RIZIC.na p-vrijednost Ishod testa
pokazatelja skupina skupina
KTL 0,640 0,870 0,684 Ne moZemo odbaciti H,
Pokazatelji KUL 0,290 0,385 0,138 Ne moZemo odbaciti H,
likvidnosti KTL 0,020 0,010 0,416 Ne mozemo odbaciti H,
KFS 1,260 0,965 0,225 Ne mozemo odbaciti H,
Kz 0,860 0,985 0,043 Prihva¢amo H,
Pokazatelji KVF 0,140 0,020 0,043 Prihvacamo H
zaduZenosti 2
ODiK 5,540 2,725 0,686 Ne moZemo odbaciti H,
KOul 1,820 0,675 0,043 Prihvacamo H,
KOKI 6,650 1,820 0,043 Prihvacamo H,
Pokazatelji KOFI 2,480 1,215 0,043 Prihvacamo H
aktivnosti 2
KOz 12,530 10,775 0,500 Ne moZemo odbaciti H,
KOP 19,770 5,975 0,043 Prihva¢amo H,
EUP 1,020 1,000 0,042 Prihvaéamo H2
Pokazatelji EPA 1,030 1,015 0,144 Ne mozemo odbaciti H
ekonomi¢nosti 1
EF 0,430 0,155 0,345 Ne moZemo odbaciti H,
NMP 0,010 0,000 0,066 Ne moZemo odbaciti H,
Pokazatelji SPI 0,030 0,000 0,039 Prihvacamo H
profitabilnosti 2
SPG 0,180 0,240 0,138 Ne moZemo odbaciti H,

lzvor: Autor

Na temelju dobivenih rezultata provedenog Wilcoxonova neparametrijskog testa
analize uzorka, na razini znacdajnosti od 5 %, potvrdeno je da postoje analiticki
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(financijski) pokazatelji koji pruzaju dovoljne financijske informacije za razlikovanje
mogucih manipuliranih financijskih izvjestaja drustava. Ovaj test pokazao je da je 8
od 18 promatranih analitickih pokazatelja statisticki znacajno. Statisticki su znacajni
sljedeci analiticki (financijski) pokazatelji: koeficijent zaduZenosti, koeficijent vlastitog
financiranja, koeficijent obrta ukupne imovine, koeficijent obrta kratkotrajne imovine,
koeficijent obrta fiksne imovine, koeficijent obrta potraZivanja, ekonomicnost
ukupnog poslovanja i stopa povrata imovine. Znacajne financijske informacije o
mogucoj manipulaciji sadrZze pokazatelji zaduZenosti, pokazatelji aktivnosti, pokazatelji
ekonomiénosti i profitabilnosti. Neparametrijski test pokazao je da najveci broj
pokazatelja ukljucenih u skupinu pokazatelja zaduZenosti i pokazatelja aktivnosti pruza
korisne informacije za razlikovanje moguée manipuliranih financijskih izvjestaja od
nemanipuliranih financijskih izvjestaja. Test je potvrdio da ni jedan pokazatelj sadrzan u
okviru skupine likvidnosti nije statisti¢ki znacajan.

| druga istrazivanja dosla su do sli¢nih rezultata; primjerice, Kanapickiene i Grundiene
(2015). proveli su istrazivanje s ciljem da izdvoje financijske pokazatelje koji bi ukazali na
prijevare u financijskim izvjestajima drustava u Latviji. Empirijskom studijom obuhvatili
su set od 40 prijevarnih financijskih izvjestaja te set od 125 financijskih izvjestaja koji
nisu prijevarni te su imali pozitivno misljenje neovisnog revizora. Analizom su obuhvatili
51 financijskog pokazatelja u razdoblju od 1998. do 2009. godine. Nakon provedenog
statistickog testa detektirana su 32 pokazatelja koja su se pokazala znacajna za razlikovanje
prijevarnih od neprijevarnih financijskih izvjeStaja te su se statisti¢ki znacajni pokazali
gotovo svi financijski pokazatelji unutar skupine aktivnosti (Kanapickiene i Grundiene,
2015).

4. OGRANICENJA ISTRAZIVANJA

Rezultate provedenog istrazivanja treba tumaciti s oprezom s obzirom na ogranicenja
istrazivanja. Naime, uzorak na kojem je provedeno istraZivanje relativno je malen; odnosno
uzorak su Cinila tri trgovacka drustva u svakoj skupini promatranih drustava. Takoder,
razdoblje za koje je provedeno istrazivanje relativno je kratko i obuhvaéa razdoblje od
Cetiri godine — od 2008. do 2012. godine. Podaci o financijskim izvjestajima za prethodna
razdoblja nisu dostupni buduéi da nije postojala zakonska obveza javne objave. Dulje
razdoblje promatranja osiguralo bi kvalitetnije rezultate analize.

Sljede¢e ogranicenje istraZivanja predstavlja upareni uzorak. Uzorak je uparen prema
kriteriju pripadnosti istoj industriji, prema veliCini, prema strukturi vlasnistva (trgovacka
drustva u vlasnistvu domacih fizickih osnivaca) te prema regiji poslovanja (zemljopisni
poloZaj). Kriteriji prema kojima je uzorak uparen predstavljaju svojevrsna ogranicenja.
Rezultati provedenog neparametrijskog testa na temelju kojeg su izdvojeni statisticki
znacajni analiticki (financijski) pokazatelji, odnose se na odredenu granu djelatnosti,
veli¢inu te strukturu vlasnistva. MoZe se ocekivati da bi rezultati analize financijskih
izvjeStaja za trgovacka drustva odabrana prema drugacijim kriterijima bili drugaciji od
rezultata dobivenih ovom studijom.
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5. ZAKLJUCAK

White collar crime obuhvada Siri interdisciplinaran pojam prijevare koji moZe biti
promatran u kontekstu sociologije, psihologije, kriminologije, kriminalistike, prava i
ekonomije. U mnogim korporativnim skandalima, prijevara je koriStena za prikrivanje
istine o stvarnom poslovanju i dovodenju u zabludu investitora, kreditora i ostalih
korisnika financijskih izvjestaja. Pristup otkrivanju prijevare temeljen na riziku jednako
vrednuje kvantitativne i kvalitativne alate detekcije. U ovome radu naglasak je stavljen
na kvantitativne metode za istrazivanje analitickih (financijskih) pokazatelja. Na
temelju provedenog istraZivanja uparenog uzorka, neparametrijskim testom na razini
znacajnosti od 5 %, potvrdeno je da postoje analiticki (financijski) pokazatelji koji
mogu pruZiti korisne financijske informacije za razlikovanje mogucéih manipuliranih
financijskih izvjestaja drustava — od drustava Ciji financijski izvjestaji nisu manipulirani.
Ovom analizom obuhvaceno je 18 financijskih pokazatelja razvrstanih u pet skupina
pokazatelja. Provedeno istraZivanje pokazalo je da je osam financijskih pokazatelja
statisticki znacajno, od kojih se najveéi dio nalazi u skupini aktivnosti i zaduZenosti.
Ogranicenja istrazivanja koja se odnose na veli¢inu uzorka, kriterije na temelju kojih je
uzorak uparen te vremenski period analize — predstavljaju otvorena pitanja koja mogu
pruZiti smjernice za buduca istraZivanja. U ovome istraZivanju promatrana su trgovacka
drustva iz samo jedne djelatnosti, a bilo bi zanimljivo u buduéim istraZivanjima analizirati
drustva iz vise razlicitih djelatnosti te obuhvatiti dulje vremensko razdoblje. Zanimljivo
bi bilo takoder analizirati financijske izvjeStaje prije otkrivanja prijevare te strukturu
financijskih izvjeStaja nakon $to je pokrenut postupak koji su pokrenula nadleznih tijela.

Pokazatelji zaduZenosti i aktivnosti koji su se u ovoj analizi pokazali kao statisticki znacajni,
mogu biti korisni kreditorima, analiticarima, investitorima te revizorima buduci da su
posebno osjetljivi na manipulaciju racunovodstvenim informacijama. Uz metode detekcije
prijevare temeljene na kvantitativnom pristupu nuzno je primijeniti i kvalitativan pristup,
a integracija ovih dvaju pristupa ima sinergijski ucinak prilikom suzavanja polja otkrivanja
prijevare.
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METHODS FOR IDENTIFYING THE RISK
IN FORENSIC ACCOUNTING

Abstract

Fraud and white-collar crime have reached epidemic proportions. In a study for 2018,
published by the Association of Certificated Fraud Examiners, the total loss caused by
the cases in their study exceeded USD 7.1 billion. The fraud is not just a problem for large
companies. Fraud in the small and medium companies has a significant impact since those
companies do not have resources to absorb losses. Detecting fraud and white-collar crime
is a difficult task. The standard procedures seem to be insufficient and suggest the need
for analytical tools for detecting fraud. The research area of false financial statements
has been scarcely examined. Identifying the companies involved in fraudulent financial
reporting is problematic since the fraud samples are limited to only discovered fraud.
Statistical methods based on analytical ratios can be applied to detect possible accounting
and reporting fraud. Analytical (financial) ratios effective in the identification of potential
manipulated financial statements are examined in this paper. These analytical ratios
are applied to financial reports of Croatian companies investigated by law enforcement
institutions. For purposes of this study, the manipulated financial statements have been
matched with non-suspected financial statements of companies from the same sector and
within the same period of time. The focus is on 18 analytical ratios and a non-parametric
statistic test is applied to identify the ratios that could be used for the identification of
manipulated financial statements. The data used in the study is obtained from publicly
available sources. For legal reasons the identities of companies are disguised. The results
of the conducted non-parametric tests indicate the differences between ratios of suspect
financial statements and non-suspect financial statements. The methods applied in this
paper have extracted analytical ratios that could be useful to identify risk areas.

Keywords: white collar crime, fraud, forensic accounting, manipulated financial state-
ments, analytical tools.
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